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Contexte
A-Volute est une société basée à Roubaix qui édite des logiciels d’amélioration audio pour des PC sur le

marché gaming, notamment le logiciel Nahimic présent sur les PC du fabriquant MSI. A-Volute a développé
une solution de son 3D entièrement numérique et en temps réel. Un de ces produits phares est le Sonic
Radar : celui-ci analyse de manière aveugle la scène sonore et indique les directions de sources sonores
prédominantes. Dans le cadre d’une thèse CIFRE, on souhaite qu’il indique également le type de son et qu’il
puisse séparer plusieurs sources sonores. C’est dans ce contexte que se tient ce projet.

Problématique
La classification de signaux audio repose sur des techniques de Machine Learning. Celles-ci consistent à

chercher des attributs pertinents pour décrire le signal : dans notre contexte il s’agit des descripteurs audio
[3]. Ensuite une technique de Machine Learning est utilisée, basée sur ces descripteurs (Deep Learning ou
autre) [2]. Néanmoins ces techniques ne sont toujours pas adaptées pour le temps-réel ou les données de
type musique ou jeux vidéos.

Sujet
Un algorithme de classification temps-réel a été développé chez A-Volute [1]. Il s’agit ici de réflechir une

implémentation à base de Deep Learning de manière à pouvoir être utiliser en amont d’une technique de
séparation de sources sonores, et en temps-réel. L’objectif minimal du projet consiste à proposer une étude
des différentes structures de réseaux de neurones pertinentes pour l’objectif, et si possible une implémentation
Matlab ou Python pour en tester la validité.
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